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Нецифровая отрасль. 



Трудноизвлекаемые запасы. 



Геофизика. Природа моделируемого явления. 



Геофизика. Моделируемые зависимости. 

Применение МУН приводит к постепенному росту добычи, поэтому КИН зависит от времени 

(прокачанного порового объема). 

Для того, чтобы рассчитать КИН для конкретного месторождения используют Гидродинамические 

симуляторы, на которых по 3D моделям распределения пористости, проницаемости и других 

параметров среды решают дифференциальные уравнения в частных производных для движения 

жидкости и газа в пористой среде. Это сложные уравнения и для их численного решения 

используют метод конечных элементов. Но и это не предмет моего доклада. 

 



Многомерная полилинейная-интерполяция. 



Суррогатная модель. 



Random Forest Regressor vs. Многомерная полилинейная-интерполяция  

Особенности RFR : 

1. Оценка чувствительности в 

RFR  встроена 

2. Увеличение детальности по 

параметру не приводит к 

степенному росту 

вычислительных ресурсов 

(“проклятие размерности”. 

Размерность пространства 

параметров (фич) может быть 

большим 

3. Требуется меньше памяти 

(RAM) 

4. Оценка точности (по R2) 

 

Особенности МПИ: 

1. Работает на равномерной сетке 

(кубе), поэтому есть требования к 

расчету полного набора узловых 

значений. Если в каком-то "узле" 

КИН не определен, то МПИ не 

работает. 

2. Оценивать чувствительность 

необходимо отдельно 

3. Точность не оценивается 

4. Требования к памяти (RAM) растут 

при уменьшении "шага" 

(увеличении детальности) по 

параметру. 

5. Размерность пространства 

параметров ограничена 

 

 



9 Газпром нефть 

ЗАКЛЮЧЕНИЕ 
 

1.Методы машинного обучения используются в НГ отрасли 

для построения суррогатных моделей и моделирования 

КИН. 

2.Необходимо исследовать возможность перехода  

интегральных фич к более простым. Это приведет к 

увеличению количества фич, но  RFR  должен с этим 

справиться. 

3.Необходимо будет рассмотреть задачу снижения 

размерности параметров. 

4.Наверное необходимо будет исследовать и другие 

методы, например, Boosted trees и CatBoost. 

 


